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Muitas analises de dados continuos sao baseadas na distribui¢ao normal. E conhecido que
os resultados de inferéncias obtidos com a distribuicao normal sao sensiveis a presenca de
observagoes atipicas nos dados. Nesta situacao, a distribuicao ¢t de Student é uma alternativa
a distribuicao normal.

Uma variavel aleatéria Y tem distribuigao ¢ de Student com vetor de parametros € =

(u, 0%, v) se sua funcao densidade de probabilidade ¢
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em que v > 2, u=E(Y), 02 = var(Y),
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e I'(-) denota a fun¢ao gama. O parametro v é chamado de graus de liberdade.

Pode ser provado que vale a representacao hierarquica
Y|Z = z ~normal(u,0%/z) e Z ~ gama(v/2, (v—2)/2), (2)

em que a distribuigdo gama(a, b) tem média a/b. Se Z = 1, entao a distribui¢ao de Y é normal.
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Além disso,
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1. A estimacao de € a partir da fungao verossimilhanga obtida de (1) para uma amostra
aleatoria Y7,...,Y, nao ¢é tao simples. Para um valor de v fixado, utilize os resultados

em (2) e (3) para propor um processo de estimacao de u e o2
2. No item 1, interprete o papel de z1, ..., z,.

3. A estimacao de 8 pelo método de maxima verossimilhanga pode ser efetuada repetindo o

esquema do item 1 fazendo v variar no conjunto {3,4, ..., vyay}. Apresente os detalhes.

4. Os dados abaixo representam a razao entre vendas e ativos de 26 empresas no ano de
1992. Utilizando um grafico adequado, o que pode ser afirmado sobre o ajuste com a

distribuicao normal?

o0,1r 0,15 0,08 0,08 1,52 0,09 0,08 0,28 0,08 0,09 1,82 0,09 0,08
0,26 0,09 0,09 0,07 0,10 0,08 0,14 0,08 0,16 0,12 0,17 0,23 0,10

5. Ajuste a distribuigao ¢t de Student aos dados do item 4 e apresente as estimativas dos

parametros.

6. Utilize a interpretagao do item 2 para discutir os resultados do ajuste.



