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O que € Computacao em Nuvem?

- Computacao em
nuvem é um modelo
que possibilita acesso
a um conjunto de
recursos
computacionais
compartilhados e
interligados via rede

Imagem: http://antonioricardo.org/tag/cloud/




O que € Computacao em Nuvem?
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Abstracao que oculta a
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iInfraestrutura

Imagem: http://www.uolhost.com.br/blog/cloud-computing-a-importancia-das-nuvens#rmcl 4




O que € Computacao em Nuvem?

Em resumo, € uma
plataforma que prové
servigcos sob-demanda,
gue esta sempre
disponivel, em qualquer
lugar e a qualquer hora

Fonte da imagem: http://redes-e-servidores.blogspot.com.br/2013/03/a-evolucao-da-computacao-cloud-computing.html




O que € Computacao em Nuvem?

Definicao segundo NIST

“‘Computacao em nuvem é um modelo para permitir
acesso ubiquo, conveniente e sob demanda via rede a
um agrupamento compartilhado e configuravel de
recursos computacionais (por exemplo, redes, servidores,
equipamentos de armazenamento, aplicacoes e
servicos), que pode ser rapidamente fornecido e liberado
com esforcos minimos de gerenciamento ou interacao
com o provedor de servicos.”

NIST: Instituto Nacional de Padrbes e Tecnologia do Departamento de Comércio Norte-Americano



O que € Computacao em Nuvem?
Principais Caracteristicas

- Servigco sob demanda
- Alocacao dinamica de recursos

- Acesso via rede
- Compartilnamento de recursos
- Elasticidade
- Sensacao de capacidade infinita de recursos
- Servico mensuravel

» Modelo pay-as-you-go



O que € Computacao em Nuvem?

Alto custo de hardware e

Mainframe Computacado Centralizada software
Cliente/Servidor Computacéo Distribuida  Licenca para SO e aplicativos
Computacao em Grandes data centers Custo proporcional ao uso

Nuvem



O que € Computacao em Nuvem?

Modelos de implantacao

- Privada
- Comunitaria
- Publica

- Hibrida

Imagem: http://www.cloudproviderusa.com/the-difference-between-public-cloud-private-cloud/ 9




Modelos de Servicos
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Imagem: http://www.rividium.com/cloud.aspx 10



Modelos de Servicos

Termos Emergentes

Database as a Service (DBaaS)

O provedor de servico tem a responsabilidade de instalar e
dar manutencao ao banco de dados. Assim, o0 usuario, que
contratou o servico, apenas paga um valor proporcional ao
uso.

Business Intelligence as a Service (BlaaS)

Também chamado de Software como um servico de
business inteligence (SaaS Bl), consiste em instalar e
gerenciar aplicacoes de Bl na nuvem.

11



Modelos de Servicos

Database BI
(AS A SERVICE) (AS A SERVICE)

Applications
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Adaptado de: http://www.rividium.com/cloud.aspx 12



Modelos de Servicos

Exemplos
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Pros e Contras

Principais Vantagens

Reducao de investimento em Tl (hardware e software)
> Envolvendo custo de manutencao, de pessoal, de espaco
fisico e de energia

Confiabilidade
> Replicacao dos dados

> Disponibilidade das aplicacoes

14



Pros e Contras

Principais Vantagens

* Nao ha contratos complexos e duradouros de prestacao
de servico

> Cobra-se apenas pelos recursos multiplicados pelo tempo
de uso

 Escala por demanda
> Capacidade virtualmente infinitos

 Abstracao da tecnologia sendo utilizada

15



Pros e Contras

Principais Desafios

Seguranca e confidencialidade dos dados
Gerenciamento dos dados
Disponibilidade

Integracao de servigos

Necessidade de uma banda maior de internet

16



Aplicacoes

Data Centers

Imagem: http://www.wdpo.org/world-data-protection-networks/
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Aplicacoes
Data Centers

No Brasil, temos ao todo 29 data centers

Belo Horizonte:
Uberlandia: 1 2
\ ;
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Curitiba: 2
_— Gojania: 1

Sao Paulo: 11— —— Joan Pessoa: 1

Joinwille: 1
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~Porto Alegre: 2

Fio De :Janeirn:
G

Imagem: http://www.datacentermap.com/brazil/ 18



Aplicacoes
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Aplicacoes
Usos mais comuns da computacao em nuvem

- laaS e PaaS

- Armazenamento de dados

- Ambientes de testes e desenvolvimento
- Processamento e analise de Big Data

- Backup

20



Big Data
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Big Data
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Big Data

Dados possuem informacoes valiosas

- Analise de navegacao e reviews de usuarios
- Recomendacao personalizada de produtos

- Analise de mensagens de redes sociais

NETFLIY
aQ_a/;on magazineluiza m

vem ser feliz
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L
Big Data
Observatorio da Dengue

 Desenvolvido por pesquisadores da UFMG
- Monitoramento de mensagens em redes sociais

- Aumento de mensagens os ori@dodengue
relacionadas ao termo 5 T e i
“dengue” em uma regido i»{?
pode indicar um possivel .
surto

s
ot NP
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Imagem: http://www.ufmg.br/online/arquivos/anexos/Portal_Observatorio_Dengue.JPG



L
Big Data

Kevin Spacey e David Fincher
N E T I: I_ | K possuiam grande aceitagéo

Mesmos usuarios gostavam de
thrillers politicos

27
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Armazenamento Distribuido de Dados

- Bancos de dados relacionais
- Dados estruturados

- Escopo limitado
- Propriedades ACID

- Bancos de dados NoSQL (Not only SQL)

- Dados semiestruturados e nao estruturados
- Esquema flexivel ou nenhum esquema
- Relaxamento das propriedades ACID

28



Armazenamento Distribuido de Dados

CAP Theorem

RDBMS i Consistency MongoDB
s * HBase

\ /"’I Redis

CA CP

Availability Partition
A Tolerance

CouchDB
Cassandra

DynamoDB
Riak
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L
Bancos de Dados NoSQL

Algumas Caracteristicas

v'Foco no armazenamento de grandes volumes de dados
v'Alto desempenho

v'Alta escalabilidade horizontal

v'Replicacao dos dados

v'SQL ndo é a linguagem padrao

v'Usualmente classificados pelo modelo de dados

< Chave-valor, documentos, familias de colunas e grafos

30



L
Bancos de Dados NoSQL

- Chave-valor
. Project Voldemort
» Modelo simples A distrbuted database.

» Colecao de pares chave-valor

> Acesso aos dados pela chaves
7
> Pesquisa rapida I.\membcse

> Aplicacoes tipicas

= Gerenciamento de sessoes :
&P redis

31



Bancos de Dados NoSQL

Valor

TV 20' LCD

TV 40’ LED

V 50" PLASMA

TV 32" LED

32



Bancos de Dados NoSQL

- Documentos

l 4
» Cada documento € uma colecao de :
pares chave-valor
CouchDB

» Formato JSON/XML relax

> Permite consultas mais elaboradas
- Filtros por atributos

> Aplicacoes tipicas
DIRERRER TP ‘ mongoDB
- Aplicacoes Web

33



L
Bancos de Dados NoSQL

0
ATV,
" 4327,
ED’

39,
ATV,
" “507,
LASMA’

'88,
'!!: “TV”’
o”: “40’”,
_ED”

{

“Id”: 13487,
“Produto”: “TV”,
“Tamanho”: “20°”,
“Tela”: “LCD”

}
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L
Bancos de Dados NoSQL

- Familias de Colunas

» Eficiente ao armazenar grandes quantidades

> Valores identificados por uma tripla X
»Linha, coluna e timestamp Cassandra

» Colunas sao armazenadas de forma
contigua

_ . B AR P R C HE
> Nao implementa juncéo -=ESE
> Aplicacoes tipicas

- Gerenciamento de grandes volumes de dados

35



L
Bancos de Dados NoSQL

13487

13488

13489

13490

Familias de Colunas

Principais Adicionais
\

Produto | Tamanho Tela Tipo

TV 20 LCD
TV 40’ LED
’ PLASMA | SMART

32 LED

SMART




L
Bancos de Dados NoSQL

- Grafos
> Baseados na teoria dos grafos InfiniteGraph

The Distributed Graph Database

» Dados sao modelados por nés e
arestas

» NOs e arestas podem possuir |
propriedades FO Neo4j
> Aplicacdes tipicas Q°
- Redes Sociais

- Recomendacoes

37



Bancos de Dados NoSQL
B Vende

Loja1 Loja2 Loja3

2\
R

Produto: TV Produto: TV Produto: TV Produto: TV
Tamanho: 20’ Tamanho: 40’ Tamanho: 50’ Tamanho: 32’
Tela: LCD Tela: LED Tela: PLASMA Tela: LED
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Bancos de Dados NoSQL

39

Imagen: http://drzito.files.wordpress.com/2007/05/network.jpg



L
Hadoop

- Framework de processamento paralelo de dados em
larga escala

- Altamente escalavel
- Tolerante a falhas
- Disponivel

- Principais componentes

- Armazenamento
- HDFS — Hadoop Distributed File System

- Processamento
- MapReduce

40



L
HDFS - Hadoop Distributed File System

HDFS

NameNode

/J\

DataNode 1| DataNode 2| DataNode 3| DataNode 4

41



HDFS - Hadoop Distributed File System

HDFS
k NameNode

4 \ J
/ \

DataNode 1| DataNode 2| DataNode 3| DataNode 4
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HDFS - Hadoop Distributed File System

(N

DataNode 1

Cada bloco possui 3
réplicas distribuidas
entre os DataNodes

/
LIlI
LIlI

NameNode

Metadados

HDFS

.

DataNode 2| DataNode 3

DataNode 4




L
MapReduce

. )
casario

boneca rio
dado casa
dado boneca
dado casa
boneca rio
rio casa
boneca dado

J
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L
MapReduce

casa rio
\ boneca rio
casa rio
boneca rio dado casa
dado casa dado boneca
dado boneca |»
dado casa
dado rio rio dado rio
casa rio dado
- Y, i
rio casa
J

|
Splitting 45



chave valor

MapF casa,1

rio, 1
boneca, 1
rio,1
casa rio
- boneca rio dado,1
casa rio casa, 1
boneca rio dado casa dado, 1
dado casa dado boneca boneca, 1
dado boneca

B
dado casa dado casa
dado rio rio dado rio
casa rio dado

- y,

rio casa
rio dado

Y
Splitting Map 46



MapF casa,1

rio, 1
boneca, 1

casa rio
. boneca rio
casa rio casa, 1
boneca rio dado casa SEElh L
dado casa dado boneca SEEEE 1
dado boneca |»
dado casa dado casa
dado rio rio dado rio

casa rio dado
- W,

rio casa
rio dado

| | |
Splitting Map Shuffling 47



L
MapF —

rio, 1
boneca, 1

casa rio
. boneca rio
casa rio casa, 1

boneca rio dado casa dado, 1 ‘ 4 boneca, 2 h

dado casa dado boneca boneca, 1 casa 2I
dado boneca |» dado, 5

dado casa dado casa rio, 5
dado rio rio dado rio

casa rio dado
- W,

rio casa
rio dado

| |
Splitting Map Shuffling Reduce 48



L
MapReduce

Funcao Map

public class WordCountMapper extends
Mapper<Object, Text, Text, IntWritable> {
private final IntWritable ONE = new IntWritable(l);
private Text word = new Text();

public void map(0Object key, Text value, Context context)
throws IOException, InterruptedException {
String[] csv = value.toString().split(",");
for (String str : csv) {
word.set(str);

context.write(word, ONE):

49



MapR

educe

Funcao Reduce

public cl

ass WordCountReducer extends

Reducer<Text, IntWritable, Text, IntWritable> {

publi

1
f

}

C

c void reduce(Text text, Iterable<IntWritable> values,
Context context) throws IOException,
InterruptedException {

nt sum = 0;
or (IntWritable value : values) {
sum += value.get();

ontext.write(text, new IntWritable(sum));

50



L
Evolucao do MapReduce

- HiveQL — Linguagem
similar ao SQL para
acessar os dados

Apache Hive

- PigLatin - Linguagem
procedural de alto nivel

- Scripts sao traduzidos
para sequéncias de
programas MapReduce

51



L
Oportunidades

Data Scientist

- Alguns conhecimentos necessarios

- Saber programacao

- Ser capaz de criar modelos estatisticos

- Compreender as diferentes plataformas de Big Data

- Usualmente esse profissional é formado em Estatistica,
Matematica, Fisica ou Ciéncias da Computacao

Imagem: http://brmtecnologia.files.wordpress.com/2012/07/bi-analyze.png 52



L
Oportunidades

a Job description

Descrigio da vaga

Imaging gque vood fenha gue analisar e identificar comportamentos ¢ tandéncias em uma baze de
miais do G0 milhdes de usudrios dnicos, relacicnands dados como idade: sexe. classe sacia’, estado
civil, gao localizacis e inlerestes da consumo classificadoe am mais da 180 tipos em mais de 30GE

da logs por dial

Como gerar um modalo marematice gua represente azges grupaos? Soma ariar um sistama de
recomencagio gque sumeante & rentabilidade 8 o aproveitamerto da inventaria?

Para isso estamos buscanda um Data Sciennst que ficard responsavel por organizar a arguitetura de

Big Datz. analisar os dades, criar Algoritmes de Machine Leaming & modelos Mateméticos que
ajudem na otmezagio dessa platatorma

.'ET Desired Skills and Experience

-
Tl

3
=3

lasticSearch, Redis

L]
z
2

Lirux S ub, AWS
Tasoricas de InTarmzalian Fetrieval & Sstatistica (Bayes, Markes Charn, ale)

Sietemas de Recomandagde came Recomandagde Recioroca, Multi-Armad Sandit, antra

outros

Machine Learning (5VWM, Deep Learning, ata)

Inglas ~luanta 53



Oportunidades

Data Scientist - Jersey City, NJ or Boston
Analytic Recruiing » Jersey City, NJ « S/10/2014

& Sevedob g Lmail | ﬂ]'rint | i lieport

JOB DESCRIPTION

@ Data Sciantist sought by major financial sanices firm in their Jarsey City. MNJ or Boston area affices. @
Role will provide statistical analysis, forecastng, predictive madeling, simulation, and optimizaton.
This role will leverage Big Data mining and analysis stratagies to understand customear neads,

provide husiness insights, improve targeting, maximize return an investment, and aptimize marketing
effars.

Refer to Jobs 20953-CE email MS Word attached resume o Orly Miller, [Click Here 1o Emagil Your

Resume] or register online at '.'ﬁ'n'.'.analyticrecruiting.{:um choosing Orhy Miller as your contact
recruiter.

- \\\:' \' VT Qv % «
‘\' ‘Q“ cﬁ(}\/ Q’\\\?\ >‘>¢\\ Q\%\‘p

o a LRGP

A XY

R
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Oportunidades

Data Scientist

YWaca Technalegy = Zanta Clara, SA « 272752014

i Suve Jub | P F il ﬁFrirll | S, Repuort |

JOB DESCRIFTION

Yaco has been engaged by a famous technalogy l2ader to identify a savwey Data Scientist fora
0@" newly farmed "Data Science Team” thatis building and creating the Big Data initiativas for the entire
§;\§\3\\\§ Enterprisa.

4 Jain a highly visible team that is responsible for critical, high profile projects such as the initial "data <

7 cleanzing” project. The Caa Sciznce Team is creating a "Cata Lake” and wanis to ensurs that P2
(persanal sensitiva information including credit card, S5 details, gto) gets extracted before making
itz way 1o the lake.

Requlred Experlence for the Data Sclentlst:
- 10+ years development-specilic expanence ["haads-down programmer”]

- Expen level technical foundatian including mare than cne advancad structursd programming
erviranmant such as AFEX, Farce,com, Pythan, (Met, or Jave

Preferred Experlence for the Data Sclentlst

- Hadoop Davelopment » 55
ad® o ©
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A
Oportunidades

Data Scientist - Big Data - Mining Massive Datasets and hacking

Lafguna Seree = San Crancisen, G o« 0202004

o Sa L00 | oy Erail | iFr T A Fepot
JOB DESCRIPTION
A wan a llackes-lke Data Sclentistwih creatihve skills & gather, mine and anahze neoosisent, a
massive data sourcas? If s, read an..,, A
)
= Relecation to San Mrancisco s avallable for the wanning candidane—*
W e an EXTREMELY weall torwdod company gl is in the massive, muli-playgan on-Rne gzming
o Space. Our pliayers number in e MILLIEORS, Curinvestors are awho's who of Baedia and Tech,
Top Reasons (o Waork with Us
rin®
L - Work as a DATA GURL Tor & tam working on bleading cdye deas

- Guikd our nuxng that crables e ranspartprocess nofnormalzat on of MASSIVE dara
- Buikd and mizinlain cornples stadisGoal models thil ez Iroo aed scale oomillions ol users

Wihat You Wil Be Dolng

sguIriple imperfoct, mixed, vaniad, and inconsisient data sources (Tochnical caporfisn

niesederd in s aNgnnre nf the followinng lenoapgesionts to weangle and onderatand data: Byian, 500,

Hive, B, kalab, oodlive, Tableau)

a0 impaort of data from a wanety of sources (ad providers, for cxample) intoa singular

Uil s=ourcs. 56
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